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GOT-10K: http://got-10k.aitestunion.com/index

-- GOT-10k/
-- train/
-- GOT-10k_Train_000001/

-- GOT-10k Train 009335/
-- list.txt
-- val/

-- GOT-10k_Val 000001/

-- GOT-10k_Val_000180/
-- list.txt

-- test/
- GOT-10k_Test 000001/

-- GOT-10k_Test 000180/
-- list.txt

B5.3 GOT-10K B4

b AT S LASN, GOT-10K #d 4L MR P 5 SO it i 4 AMERSCT
AT ASTescfEe R IEDN XSSO R R ] . N ORI K

groundtruth.txt: —> Nx4 [FERE, &F—47 708 It 0 R A7 E

coverabel : —~ Nx1 $H, FKIRXT RS L.

absense.label : —/> Nx1 ZHEHIHH, FoRtEmidh & SaAmEn R .

cut_by_image.label : —~ Nx1 ZiFhl%2, FRomtEmid i 5oe B ix BEEY).

meta_info.ini : AXRFHIRTGER, BIFEMNZMENZE. M URL 5.

[METAINEO]
url: https://youtu.be/A7COfim1iCUE
begin: 00:00:20

end: 00:00:30

anno_fps: 10Hz

object class: duck
motion_class: swinuming
major_class: bird

root_class: animal
motion_adverb: slowly
resolution: (1280, 720)

B5.4 meta_info.ini

5 Ek
5.1 FEARER
() #% SiamFC HFrREFM AL, $ERIBIT L.
(2) f8 ] GOT-10K i 48 52 B I 2R At


http://got-10k.aitestunion.com/index

4,

(3) 1847 SiamFC LAY, JFESEIL HbRERER .

5.2 HHEER

(1) FEAR[F H AR IR B4 LX) SiamFC #EATINR, FFWLSO0 e PR EE AR

) AR, THIHAhAE SiamFC B EHET G A B AR EE, BT HIOAR
HIEAT MR PEA

5.3 5 IH SR

ALFEFE T BRI 2% 1) B AR IR I i A RS 070, B R SRR AT |

SRR B 4 SR A HT A
6 &% Hk

[1] Bertinetto L, Valmadre J, Henriques J F, et al. Fully-convolutional siamese networks for object

tracking[ C]//European conference on computer vision. Springer, Cham, 2016: 850-865.
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(D) NIRRT, FEHE A 7 Fmg A, AR e — 5K M P [ o 0 M 7 ] MGG T 4%
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[1] Simonyan K, Zisserman A. Very deep convolutional networks for large-scale image recognition[J]. arXiv

preprint arXiv:1409.1556, 2014.



	B1基于MSR-net的图像增强网络
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 MSR-net原理
	4 数据集
	5 要求
	6 参考文献
	B2基于KinD算法的图像增强网络
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 基于KinD的图像增强算法原理
	4 数据集
	5 要求
	6 参考文献
	B3基于全局单应性的自由视角图像拼接网络
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 基于全局单应性的自由视角图像拼接算法原理
	4 数据集
	5 要求
	5.1 基本要求 
	5.2 撰写项目文档

	6 参考文献
	B4基于无监督深度学习的图像拼接
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 基于无监督深度学习的图像拼接算法原理
	4 数据集
	5 要求
	6 参考文献
	B5 基于全卷积孪生网络的目标跟踪
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 基于全卷积孪生网络的目标跟踪
	5 要求
	6 参考文献
	B6 基于VGG19的图像风格迁移
	1 学习目标
	2 案例背景
	3 图像风格迁移原理
	4 要求
	4.1 基本要求 
	4.2 拓展要求
	4.3 撰写项目文档

	5 参考文献

